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1. Objetivos de la materia

Este curso introduce a los estudiantes a algunas de las aplicaciones mas importantes de la mineria
de datos y el aprendizaje de maquinas (Big Data) a problemas de politicas publicas, economia
aplicada y macroeconomia. Como veremos, los economistas tienen bastante que aprender de los
ingenieros y los ingenieros tienen bastante que aprender de los economistas, y en este curso
usaremos una estrategia que compile lo mejor de los dos mundos Ademas de aprender los
fundamentos tedricos, los estudiantes aprenderan herramientas basicas de programacion en R o
Python, lo que les permitira una vez finalizado el curso, plantearse un problema que utilice diversas
fuentes de datos y aplicar las técnicas aprendidas en clase para ofrecer una solucion novedosa.
La primera parte del curso tiene como objetivo aprender los fundamentos tedricos del aprendizaje
estadistico como marco teorico de la mineria de datos (el problema de aprendizaje maquinas, el
compromiso entre sesgo y varianza, aproximacion y error, riesgo, consistencia, regularizacion,
complejidad, etc.). Paralelamente se van aprender las principales técnicas de mineria de datos
(método de vecindades, arboles, boosting, maquinas de vectores de soporte, conglomerados,
reglas de asociacion, validacion cruzada, regularizacion, etc.) y una introduccién a la redes
neuronales y el aprendizaje profundo. En la primera semana de clase nos enfocaremos en
aplicaciones a politicas publicas: modelos de prediccién del crimen, problemas de salud publica,
educacion y problema en la rama judicial. La segunda semana del curso, exploraremos las
soluciones a los problemas de identificacion que tanto preocupan a los economistas y se
establecera un puente entre los temas de la primera semana y la teoria econdmica: prediccion,
causalidad, identificacion y econometria, en donde el énfasis de las aplicaciones sera a temas de
macroeconomia.
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3. Metodologia

Este curso es muy practico y requiere de la participacion intensa de los estudiantes para su desarrollo. Las
clases magistrales tendran una duracién de tres horas complementadas con una hora adicional de
programacion en Python o R. No es necesario saber de programaciéon en estos lenqguajes aunque es muy
deseable haber estado expuesto a un nivel introductorio cualquier software estadistico (Stata, SPSS,
EViews,etc) o lenguaje de programacién (Matlab, Mathematica, etc).

Los estudiantes tendran que formar grupos (de minimo dos personas a maximo cuatro personas) para
hacer las siguientes entregas:

Taller 1 (30% de la nota)

Taller 2 (30% de la nota)

Prepropuesta de proyecto final (10% de la nota)
Proyecto final (30% de la nota)

4. Sistema utilizado para aproximar la nota definitiva

El sistema de notas definitivas es el siguiente: las notas totales con decimales en 0 o en .5 no se
modificaran. Las notas totales con decimales entre .25 a .49 y entre .75 a .99, se aproximaran a la nota
definitiva siguiente. Las notas con decimales entre .01 a .24 y entre .51 a .74, se aproximaran a la nota
definitiva anterior.




5. Protocolo MAAD: Conductas de maltrato, acoso, amenaza, discriminacion, etc.

El miembro de la comunidad que sea sujeto, presencie o tenga conocimiento de una conducta de maltrato,
acoso, amenaza, discriminacién, violencia sexual o de género (MAAD) debera poner el caso en
conocimiento de la Universidad. Ello, con el propdsito de que se puedan tomar acciones institucionales
para darle manejo al caso, a la luz de lo previsto en el protocolo, velando por el bienestar de las personas

afectadas.

Para poner en conocimiento el caso y recibir apoyo, usted puede escribir a la inea MAAD:
lineamaad@uniandes.edu.co
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